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  Introducción

• Contexto:

• ChatGPT fue lanzado a finales de noviembre 2022.

• Repercusión mediática sin precedentes:

Evolución del número de usuarios en 

función de los días transcurridos desde 

su lanzamiento para diversos productos 

tecnológicos
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  Introducción

• Contexto:

• Evolución de los Modelos de Lenguaje:

LM 
estadísticos

Primeros LM 
neuronales

LM basados 
en redes 
Recurrentes

LM basados en 
transformers

Bengio, Y. et al, 2003 

(U. de Montréal)Baker 1975 

(CMU) & Jelinek 

1975 (IBM)

1970's 1980's 1990's 2000's 2010's 2020's

Nádas1984 

(IBM)

Witten & Bell 

1991 (U. Calgary)

Stolcke1998 (SRI)

Stolcke 2002 (SRI)

Kneser & Ney 1995 

(Philips & U. Aachen)

Mikolov et al., 

2013 (U. Brno)

Devlin et al., 

2018 (Google)

BERT

Peters et al., 

2018 (Allenai)

ELMo

Radford et al., 

2018 (OpenAI)

GPT

Radford et al., 

2019 (OpenAI)

GPT2

Brown et al., 

2020 

(OpenAI)

GPT3

OpenAI., 2023 

(OpenAI)

GPT4

Meta AI., 2023 

(Meta)

Llama & Lama 2

Google, 2022 

(Google)

PaLM

TII, 2023 (TII 

Abu Dabi)

Falcon

Anthropic, 2023 

(Anthropic)

Claude

Google, 2024 

(Google)

Gemma 2

Mistral AI, 2023 

(Mistral AI)

Mistral 7B

Meta, 2024 

(Meta)

Llama 3

Anthropic, 2024 

(Anthropic)

Claude 3 & Claude 3.5

Microsoft, 2024 

(Microsoft)

Phi 3

Mikolov, 2010 

(U. Brno)

Sutskever, 2014 

(Google)

Vaswani et al., 

2017 (Google)

Hochreiter, S., & 

Schmidhuber, J. 

(1997). (TUM)

OpenAI, 2024 

(OpenAI)

 GPT -4o

OpenAI, 2024 

(OpenAI)

OpenAI o1

DeepMind, 2024 

(Google)

 Gemini 2 Flash

Meta AI, 2024 

(Meta)

 Llama 3.3

Stability AI, 2024 

(Stability AI)

Stable LM 2

Deepseek, 2024 

(Deepseek)

DeepSeek v3

Deepseek, 2025 

(Deepseek)

DeepSeek R1

xAI, 2025 

(xAI)

Grok 3

Alibaba, 2025 

(Alibaba Cloud)

Qwen 3

DeepMind, 2025 

(Google)

 Gemma 3n

Anthropic, 2025 

(Anthropic)

Claude Opus 4

OpenAI, 2025 

(OpenAI)

 GPT –o3 y o4-mini

RedNote, 2025 

(RedNote)

 dots.llm1
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Encoder Only:

• Decoder Only:

• Encoder-Decoder :
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Encoder Only:

• BERT, RoBERTa

• encoder-style transformers for predictive modeling tasks 
such as text classification

BERT: Pre-training of Deep Bidirectional Transformers for 
Language Understanding (2018) by Devlin, Chang, Lee, and 
Toutanova https://arxiv.org/abs/1810.04805

RoBERTa: A Robustly Optimized BERT Pretraining Approach 
by Liu, Ott, et al. (2019) https://arxiv.org/pdf/1907.11692 

https://arxiv.org/abs/1810.04805
https://arxiv.org/pdf/1907.11692
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Decoder Only:
• GPT

• BERT is bidirectional with masked language model pretraining objective, 
GPT is unidirectional, autoregressive model

Radford, Alec; Narasimhan, Karthik; Salimans, Tim; Sutskever, Ilya (2018). "Improving Language

Understanding by Generative Pre-Training” https://cdn.openai.com/research-covers/language-

unsupervised/language_understanding_paper.pdf 

https://cdn.openai.com/research-covers/language-unsupervised/language_understanding_paper.pdf
https://cdn.openai.com/research-covers/language-unsupervised/language_understanding_paper.pdf
https://cdn.openai.com/research-covers/language-unsupervised/language_understanding_paper.pdf
https://cdn.openai.com/research-covers/language-unsupervised/language_understanding_paper.pdf
https://cdn.openai.com/research-covers/language-unsupervised/language_understanding_paper.pdf
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Encoder-Decoder :
• BART

BART: Denoising Sequence-to-Sequence Pre-training for Natural Language Generation, 
Translation, and Comprehension (2019) by Lewis, Liu, Goyal, Ghazvininejad, Mohamed, Levy, 
Stoyanov, and Zettlemoyer, https://arxiv.org/abs/1910.13461
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Encoder Only:

• Entrenamiento basado en la predicción de 
palabras enmascaradas de modo 
discriminativo

• Decoder Only:

• Entrenamiento generativo basado en la 
predicción de la siguiente palabra 
(autorregresivo)

• Encoder-Decoder :
• Entrenamiento basado en la predicción de 

palabras enmascaradas de modo 
discriminativo
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  Large Language Models

• Transformer-Based:

• Encoder-Decoder :

• Entrenamiento basado en la predicción de 
palabras enmascaradas de modo 
discriminativo

• Desde el principio y sin fine-tuning ya da 
resultados razonables en determinadas 
tareas: Q&A, writting, …

• Información no fiable, alucinaciones, …
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  Large Language Models

• Evolución Temporal:

Harnessing the Power of LLMs in Practice: A Survey on 
ChatGPT and Beyond
Jingfeng Yang, Hongye Jin, Ruixiang Tang, Xiaotian 
Han, Qizhang Feng, Haoming Jiang, Bing Yin, Xia Hu
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Primera versión GPT 2018

• Intento de resolver varias tareas de NLU, mediante modelo 
preentrenado + finetuning

• 117 Millones de parámetros

• Pre “leyes de escala de los LLM”
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Segunda versión 2019: GPT-2
• 1500 Millones de parámetros
• Multitarea mediante entrenamiento no supervisado sin finetuning
• Salida condicionada a la tarea:

• Salida dada la entrada, pero condicionada a la tarea
• La tarea viene descrita en lenguaje natural con formato textual

• Prestaciones todavía no superiores
a modelos específicamente
diseñados para las tareas
concretas: Q&A, comprensión, 
resumen, …

• Primeras muestras de capacidades
zero-shot o few-shot
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Segunda versión 2019: GPT-2



IA
 y

 G
ra

n
d

es
 M

o
d

el
o

s 
d

e
 L

en
gu

aj
e

  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Tercera versión 2020: GPT- 3
• 175000 Millones de parámetros
• Capacidad para desempeñar tareas (a partir de unos pocos ejemplos) 

para la que no fue entrenado: 
“task-agnostic” few-shot Learning

• Competitivo frente a modelos específicamente entrenados para las 
tareas

• Generación de textos indistinguibles
de los textos humanos

• Capacidad “in-context Learning” 
que permite tareas ”zero-shot” o
“few-shot”:
El modelo infiere del contexto lo que 
debe hacer y responde en consecuencia
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Tercera versión 2020: GPT- 3

”zero-shot” 
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Tercera versión 2020: GPT- 3

”few-shot”: Generación de layouts con JSX 
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Refinamientos sobre GPT 3 sobre datos específicos en dos líneas:
• Modelo  para generación de código:  Codex (2021)

• Fine-tuned con repositorios de código (Repositorios públicos de GitHub).
• Bueno programando y Bueno también resolviendo problemas matemáticos:

• GPT-3.5 (code-davinci-002):
• Bueno en tareas que requieren de capacidades “chain-of-thought”. 
• Se fuerza que el modelo, al generar su respuesta, explique el 

“razonamiento” que lleva a la generación de dicha respuesta.

• Modelo ajustado a los estilos y preferencias humanas (human 

alignment): InstructGPT (2022)
• Reinforcement Learning: Aprender a partir de respuestas o “preferencias” de 

humanos. (RLHF)
• Desarrollo de modelos que ”predicen” las preferencias humanas: reward model
• Protección frente a la generación de contenido “tóxico”
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  Large Language Models

• Modelos generativos, GPT:

• Noviembre de 2022, siguiendo la línea de InstructGPT: ChatGPT
• Sistema conversacional entrenado de modo similar a InstructGPT 

especializado en la tarea de diálogo
• Conversaciones generadas por humanos en las que ambos actuaban como usuario 

y agente entre los datos de fine-tuning.
• Mayor capacidad de comunicación con humanos
• Amplio conocimiento intrínseco
• Cierta capacidad de razonamiento para problemas matemáticos.
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  Large Language Models

• Modelos Abiertos (más recientes):

• Mistral (Mistral AI_), (Septiembre, 2023):
• 7B y 7.3B. 
• Contexto 8K

• LLAMA 3 (META), (Abril 2024):
• Modelo preentrenado y instruction-fine-tuned
• 8B y 70B, Anuncian que habrá un modelo 400B
• Contexto 8k -> hasta 1m con llama3 Gradient (Rotary Position Embedding, RoPE)

• Phi 3 (Microsoft), (Mayo 2024)
• Modelo multimodal (lenguaje + visión): Phi-3-visión 4.2B
• Phi-3-mini (3.8B), Phi-3-small (7B) y Phi-3-médium (14B).

• Contexto 4K y 128K

• Gemma 2 (Google), (27 Junio 2024)
• 9B y 27B 
• Contexto 8.2K

• Qwen 3 (Alibaba), (abril 2025)
• Familia densa y MoE hasta 235 B (22 B activos)
• Contexto de 128 K tokens

• Dots.llm1 (rednote), (junio 2025)
• MoE hasta 142 B (14 B activos)
• Contexto de 32 K tokens
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